Régression logisitique : production des résultats via Statistica

Exposition a la fume de cigarette (Essenberg, 1952)

1. Feuille de données et appel au module de régression logistique

Données : chap3_essenberg... {3‘@

1 2 3 j
Groupe | Tumeur freq
1|Traitemen Oui g!
2(Contréle Oui 19
3|Traitemen Non 2
4[Contréle Non 13 ~

Base Avancé l

Type d'analyse :

= ANOVA & un facteur

B2 ANOVA Factorielle
ANOVA Imbriquée

|§ ANOVA Effets principaus

|:2# Régression simple
{‘!‘5 Régression multiple

@ Surface de réponse
Ay Surface de mélange

E-< Régression factorielle
Iﬁ Régression polynomiale

@ Analyse de covariance
|-}l_'{§| Modele pentes séparées
i@ Modele dhomagénéité des pentes

i Modeéles généraux spécifiques

(53 Modéles Linéaires/Non Linéaires Généralisés : chap3_essenber; T | = IE

Méthode de spécification :
Spécifications rapides
@ Assistant Analyse

W Editeur de syntaxe

Distribution :

|/ Nomale

|||._ Poisson

| Gamma

i1, Binomiale

Ll Multinamiale

Iﬂ Ordinale multinomiale
Q Inverse normale

Fonctions de liaison :

[ Losi [l

|k Probit B
v

- LogLog

B ok

Annuler I

B Options ¥

& Ouvi I
i s | D QI

I~ toments

pond

DL =
& P C N

Para. puissance
(Degré: IT l

2. Spécification du modele

[&2 GLZ - Modeéles linéai

Base I Avancé |

@ Variables I

Variable dépendante :
Wariable effectifs :
Facteurs catégoriels :
Prédicteurs continus :

BE Codes réponse
D:E Codes facteurs |

T Sélectionnez la variable dépendante et le prédicteur continu (régresseur) : | ; IE

2 imar

3 - freq

Résumé | Zoom | Reésumé |

2 - Tumeur
3 - freq

Zoom

1 - Groupe
2 - Tumeur
3 - freq

Flésumél Zoom |

1 - Groupe
2 - Tumeur

Résumé |

Zoom

0K I
Annuler |
[ Groupes ] ... |

Loption "N'afficher
que les variables
appropriées” permet
un filtrage préalable
des listes de var. en
n'affichant que les
var. catégorielies et
i Appuyez

Variable dépendante :

Facteurs catéq. :

Prédicteurs continus :

Variable d'effectifs :

sur F1 pour plus
d'inf g

BE Effets inter I

|2

|1

™ N'afficher que les variables appropriées

|3

—




3. Codes pour les variables catégorielles réponse et explicative

[22 GLZ - Modéles linéaires generaux : chap3_essenberg.sta 7|
Base | Avancé | 0K I
E Variables | Annuler |

Variable dépendante :  Tumeur -
Variable effectifs : freq &l Options ~ I
Facteurs catégoriels : Groupe
Prédicteurs continus : ~ ~
Codes réponse : | QOui  seraenregistré en 1; Non  sera enregistré en 0

(o . R \
e — | Codes des var. indépendantes Eact.) . m

29 oo || | Growe Zom| Ok |
ITraitement-Conlréle - Annuler I

=ur de syntaxe

Base | Avanceé |

@] Variables | Annuler
Variable dépendante :  Tumeur

Variable effectifs: freq B Options

Facteurs catégoriels : Groupe
Prédicteurs continus :

Codes réponse : | Oui  seraenregistré en 1; Non  sera enregistré en 0

Codes facteurs : | sélect.

o G
B Effets inter : | ——

Q Editeur de syntaxe




4. Via l’onglet ‘Avancé’, décocher ‘Sigma-Restreint’ :

'[% GLZ - Modeles linéaires généraux : Feuille de donnéest

Base Avancé I

— Estimation

I”} Sigma-restreint
|J}§ans ordonnée origine
[ Waleurs départ perso.
Delta sweep: 1.E- |?_
Max. itérations : W

Convergence : |7

— Construction du modéle
* Tous effets

" Pas-3-pas ascendante
" Pas-&-pas descendante
" Inclusion ascendante

" Exclusion descendante

" Recherche exhaustive

pl

&y

{* Score vraisemblance
" Yraisemblance
" Akaike IC

inclusior: [~ (=]
p2, exclusion: [~ [
étapes - l—
Max. sous-ens. | [

oKk |
Annuler |
[PY] Options v |

@8

Dffset:

[ validation croisée :

non

g Editeur de syntaxe

5. On peut alors examiner les estimations et erreurs standards des paramétres :

[83 GLZ -- Résultats : Analyse 2: T | - IE

Synthese | Résidus1 | Résidus2| Moy. | Rappor |

Synthése de tous les effets |

il TestRViypel I

Test RY type 3
i ype 3 |

[l Stats cellule |

il Terme modéle I
il Mat. var-covar. I
fifll Matrice corél. I

meur - Parameétres estimés (chap3_essenberg.sta) @
Tumeur - Paramétres estimés (chap3_essenberg.sta) zl
Distribution : BINOMIALE
Fonction de Liaison : LOGIT
Niveau |Colonne | Estimat. |Standard | Wald p
i Intervalles con[,l Effet Effet Erreur Stat.
- ~ Ord.Orig 10,379490 0,359937 1,111596 0,291735
B Resutats e, | Groupe | Traitement 2/ 1,971886, 0,822897| 5,742129| 0,016563
Groupe Contréle 3 0,000000
significat.: [05 [ | || [Echelle 1,000000 0.000000 -|
Lim. conf. : l? M —
Tumeur - Paramétres estimés (chap3_essenberg sta) | !

-~ Echantillon

¢ fnalyse € Yalidation croisée

B Quaits dajust. |

 Les?

fifll Données blutesl

I~ Agrégation

ﬁ Données agréa. |

™ Sur-dispersion
¥ Chi2 Pearson

" Ecart

Fermer |

& options ~

€ Modiier |




6. ... et ensuite évaluer la plausibilité que 0 est une valeur plausible pour alpha2 via

la statistique G2 :

[#56LZ -- Résultats - Analyse 1: 7| - B9

Synthése IFlésidus1 | Fiésidus2| May. | Fiapportl
Synthése de tous les effets |

Ml TestRYtypel [ Estimation |
Bl TestRY types | il Intervalles con!.l
[l Stats cellule | [l Résultats itér. I

[l Terme modéle |
Significat. : I,US
ffl Mat. var-covar. |

. ' =
[  Matrice comél. | Lim. conf. : IW

— Echantillon
¢ Analyse € Yalidation croisée € Les 2

[l Qualité d'ajust. | il Données brutesl

I Sur-dispersion
¢ ChizPearson
[l Données agrég | " Ecart

I Agrégation

‘ Madifier | Fermer |

E Options + I

Classeur1® - Tumeur - Test Vraisemblance Typ g@

?c@hﬁ Tltumgur-_ Test Vraisemblance Type 1 (Feuill—
-4 Dlstrlhutlon : BINOMIALE
Fonction de Liaison : LOGIT
Degré de | Log- Chi? p
Effet Liberté |“raishnc
Ord.Orig. 11 -32,2274
Groupe 1| -28,4100 7 634852 0005725 - |
u »

€] [l] Tumeur - Test Vraisemblance Type 1 (Feuille de données1) | ||

On déduit de la P-valeur (0.0057 < 5%) associée a G2 (=7.63) que 0 n’est pas une

valeur plausible pour alpha2.



Influence de habitudes tabagiques des parents sur celle des enfants

En suivant la méme procédure que dans ’exemple précédent, on obtient :

Données : chap3_parentsEn... lasse
‘N Classeur18* s —
| | =23 Modeles Linéaires Enfant fumeur - Paramétres estimés (chap3_parentsEnfants_sta) ZI
2 R Distribution : BINOMIALE
1 3 (=423 Modeles linéa Foncti - X
Enfant onction de Liaison : LOGIT
Parents fre: Enfant fu - -

fumeur a Niveau | Colonne | Estimat. |Standard | Wald p
1Deux Oui Effet Effet Erreur Stat.
2|Un Oui Ord.Orig 1/ -1,82661| 0,078583| 540,2950| 0,000000
3lAucun Oui Parents Deux 2| 0,58823 0,096953 36.8105  0,000000
4|Deux Non Parents Un 3| 0,34905/ 0,095539  13,3481| 0,000259
%|Un Non Parents | Aucun 4 0,00000

Echelle 1,00000 0,000000

6|Aucun

[£3] Enfant fumeur - Paramétres estimés (chap3_parentsEnfants sta)

On peut déterminer si alpha2=alpha3=0 est une configuration plausible pour les
alpha’s a [’aide de la statistique G2:

S2GLZ -- Résultats : Analyse 1: T | - lﬁ

frd

Synthése de tous les effets |

Synthese | Résidust | Résidus2 | Moy. | Rapport

Estimation |

Ml TestRv typfg
Bl TestRV type¥ |

fifll Intervalles conf |

[ Stats cellule |

fifll Résultats itér. |

ffl Teme modéle |
il Mat var-covar. |
[l Matrice corél. |

Significat. : IW
Lim. conf. : IW

~ Echantillon
* fnalyse €

il Qualité d'ajust.

Y alidation croisée

€ Les2

il Données brutes |

[~ Agrégation

I Sur-dispersion

¢ ChiPearson
B Données agrég | " Ecart
<@ Modifierl Fermer |

E Options vI

Bl Classeur1* -
=4

1

Enfant fumeur

- Test Vraisemblan

=

Enfant fumeur - Test Vraisemblance Type 1
Distribution : BINOMIALE
Fonction de Liaison : LOGIT

Degré de | Log- Chi? p
Effet Liberté |“raisbnc
Ord.0Orig. 11 -2588 26
Parents

—

[(]) _. i3] Enfant fumeur - Test Vraisemblance Type 1 (chap3_parentsEn 4 | Pl

>

. |

2| -2569 07 38,36552 D,DDDDDDI.I

G2=38.37 et la P-valeur associée indique que non.




Influence de U’inhalation de la fumée et du type de tabac sur le risque du cancer

1. Feuille de données et spécification du modeéle de régression logistique

F . [ . P ) ql | 7
Données : vessie.sta (4 var. et 8 obs.) ‘;W@ |ﬁ| GLZ - Modeéles linéaires genéeraux : vessie.sta £ - |28
- B Avancé = 0K
1 2 ‘ 3 ‘ 7} [ s v iz
Inhale | Tabac | Cancer | Effectif B]  Variables | Annuler
10 B o 267 Variable dépendante : Cancer :
2|0 A 0 32 Variable effectifs: - E Options M
3IN B 0 86 Facteurs catégoriels : -
4IN A Y 23 Prédicteurs continus:
50 B N 134
6|0 A N 39 B:E Codes réponse : I -
7|N B N 119 .
8IN A N 34 'I E:E Codes facteurs =
i ) mE Effets inter | -
- ?
] Sélectionnez la variable dépendante et le prédicteur continu (régresseur) : 2eg (2 Edtew de srtase
- Inhale 1 - Inhale 1 - Inhale 0K
- 2 - Tabac 2 - Tabac I_I
3 - Cancer 3 - Cancer 3 - Cancer
4 - Effectt 4-Eflectt  |[4=Effect arruier_ |
[ Groupes ] ... I
L'option "N'afficher
«que les variables
appropriées” permet
un filtrage préalable
des listes de var. en
n‘a"idn‘mquels
Résumé | Zoom | Résumé | Zoom | Résumé | Zoom | Résumé | Zoom "a';m:::ﬁ Cs
uyez
Variable dépendante : Facteurs catég. : Prédicteurs continus : Variable d'effectifs : :_'f' Al
g [12 | Js
I Nafficher que les variables appropriges
. / ey s ey
2. Ne pas oublier de decocher ‘Sigma-restreint’ !
=7 GLZ - Modeles linéaires généraux : Feuille de données1 7|
Base Avancé | 0K |
~ Estimation ~ Construction du modéle = Annuler |
. o R 7]
I"\ Sigma-restreint * Tous effets o1, inclusion : |
rlg e onai . 2 exclusion: [ |23 Options vl
ans ordonnée ongine ' Pas-a-pas ascendante pZ, exclusion E

[ Waleurs départ perso. T e I I Max. étapes: |
Delta sweep: 1.E-7 ) Max. sous-ens. :|
" Inclusion ascendante

R . I [A] {* Score yraisemblance
sl i " Exclusion descendante T
(. Yraisemblance
Eoorrivencetll7 " Recherche exhaustive |~ /o0

Dffset: | [BE walidation croisée :

28

non

@ Editeur de syntaxe




3. Eventuellement changer ’ordre des catégories pour les
variables explicatives afin de forcer le choix pour la catégorie de référence :

r

[%GLE - Modeles linéaires généraux : vessie.sta T | - I/

Base I Avancé | 0K

|
B Variables | Annuler |
o

Variable dépendante : Cancer
Variable effectifs :  Effectif &l Options

Facteurs catégoriels : Inhale-Tabac

Prédicteurs continus :

E:E Codes!éponse:l [1} : code de réalisation de I'évé nt (généralement 13 ; N

[28 Codes facteurs : | sélect. - —
) Inhale | Tabae | C0des des var. indépendantes (fact.) : @
BB  Effetsinter: I
Inhale: |U N Tous I Zooml | 0K I
Tabac: IB A Tous I Zooml Annuler |
I

4. On obtient alors les estimations suivantes :

Cancer - Paramétres estimés (vessie.sta) z,
Distribution : BINOMIALE
Fonction de Liaison : LOGIT

Niveau |Colonne | Estimat. |Standard | Wald p

Effet Effet Erreur Stat.

Ord.Orig 1 1 -0,390866 0,269982 2,095986 0,147686
Inhale 0 2 0,193041 0,360251 0,287135 0,592062
Inhale N 3 0,000000

Tabac B 4 0,066090 0,304830 0,047006 0,828357
Tabac A 5 0,000000

Inhale*Tabac 1 6/ 0,821144| 0,401273| 4,187535| 0,040722
Inhale*Tabac 2 7 0,000000

Inhale*Tabac 3 8 0,000000

Inhale*Tabac 4 9 0,000000

Echelle 1,000000 0,000000 v
I 1




5. On peut déterminer si gamma_22=0 est une configuration plausible a [’aide
de la statistique G2:

Cancer - Test Vraisemblance Type 1 (vess

Distribution : BINOMIALE

Fonction de Liaison : LOGIT

Degre de | Log- Chi? p
Effet Liberte ‘“raisbnc
Ord.Orig. 1! -504 180
Inhale 1] -488,034 3229146 0,000000
Tabac 1) -484 281 7 50672 0006147
Inhale*Tabac 1) -482,209 414356 0041793

G2=4.14 et la P-valeur=0.04 associée inférieure au seuil de 5% suggére que
cette configuration n’est pas plausible: l'interaction entre Tabac et Inhalation est

dite significative.



Attitude vis-a-vis des homosexuels en fonction de |’age

1. Feuille des données (homo.sta) et spécification du modele

-
Données : homo.sta (... Q@ __I Sélectionnez la variable dépendante et le prédicteur continu (régresseur) : W
- 1-Age 1-Age 0K
A1e Attit2 ’ ; 2 - Alltude 2 - Atltude 2 - Alltude |

1 g 39 _ 0 Annuler I
2 44 0 [ Groupes ] ...
3 53 0 —,
4 5(_;! 0 Loption "N'afficher
5 58 0 que Ies'\.rari_ablts
6 a7 0 = irage peitabi
7 39 0 des listes de var. en
8 27 0 n'af! ficha.n! que les
9 75 0 Résumé |  Zoom | Résumé | Zoom | Reésumé | Zoom | Résumé | Zoom | vor estisereles ot
10 42 0 Variable dépendante : Facteurs catég. : Prédicteurs continus : Wariable d'effectifs : :,'f' Flrzont

11 42 0 I 2 I |1 I

12 67 0

13 65 0 ™ Nafficher que les variables appropriges

14 59 0

15 65 1

16 39 0

17 26 0

18 60 0

19 82 0

20 32 0 _

1< B _>|7‘

2. Forcer la modélisation de la probabilité de ‘Attitude=1’ :

[2 GLZ - Modéles linéaires generaux : homo.sta ol B | 5¢
Base I.ﬁ.vancél oK |
@]  Variables | Annuler |

Variable dépendante : Attitude
Variable effectifs: -
Facteurs catégoriels :
Prédicteurs continus : 4ge

=] Options v

.

BE Codes répgnse: | 1 : code de réalisation de I'événement (généralement 1) ; 0 : code de la...
L\§ 7
BB Codes facteurs | Sélectionnez 2 codes pour la réponse bino... | ? l“}

BE Efetsinter: | | Attitude: Tous | Zoom| [ 0K |
10 Annuler |
I iteur de syntaxe




3. On obtient alors les estimations suivantes :

83 617 - Résultats : Analyse 2: 7| - B3

Résidus1 | HésidusZI Rapportl

Synthése de tous les effets I Classeur23* - Attitude - Paramétres estimés (homo.sta) [;]
Y Classeur23* - = m—
B TestRV typel | B Estimation | ) £3 Modéles Lingaires AFtltl.Jde: Paramétres estimés (homo.sta) __‘_I
=123 Modéles inéa Distribution : BINOMIALE
Bl TestRYtype3 I M Intervalles con[.l R Fonction de Liaison : LOGIT
z > Niveau | Colonne | Estimat. |Standard | Wald p
Bl Stats cellule | Bl Résultats itér. I Effet Effot Erreur Stat.
Bl Teme modéle | o = Ord.Orig 1) -4,17399 0,318122 172,1537| 0,000000
B Mat, var Significat. : I,US Age 2| 0,02752| 0,005852 22,1098 0,000003
at. var-covar. | o I? Echelle 1,00000 0,000000 ~|
Bl Matiice corél. I B P M A
~ Echantillon £3 (5] [F7] Atitude - Paramétres estimés fomo stz |

% Analyse € Yalidation croisée € Les2

Bl Qualité d'sjust. I [l Données brutesl

- [~ Sur-dispersion
I™" Agrégation ¢ Chi? Pearson

B Données agriég I " Ecart

@ Modfier | Femer |
E Options v

4. Le test G2 confirme que 0 n’est pas une valeur plausible pour beta_1 :

Attitude - Test Vraisemblance Type 1 (horr
Distribution : BINOMIALE

Fonction de Liaison : LOGIT

Degre de Log- Chi? p
Effet Libertée ‘raisbnc
Ord.Orig. 11 -367 062
Age 11 -355,732 22 B6039 0,000002




Attitude vis-a-vis des homosexuels en fonction de l’age et du sexe

Nous allons travailler avec ’ensemble des données de I’European Social Science
survey pour la Belgique en 2002 (fichier ‘ESS2002BE.sta’).

1. Chargement de la feuille et construction des variables attitude, age et sexe

Insertion > Ajouter des variables...
Attitude=1 si freehms égal 5, 0 sinon.

Formules : utilisez les noms de variables ou v1, v2, ..., v estle n® de
_ Exemples: (a) = mean(v1:v3, sqrt(v7), AGE) (b) = v1+v2; commentaire

[ Données : ESS2002BE.sta (583 var. et 1778 obs.) -J2/&d
(= (~~1 -~
1 2 Ajouter des Variables 10 11 12 g
name |essround ‘ rdpol ’ nwsptot ‘nwsppol ’
1 ESSZeOZn 2 Nombre de variables & ajouter : |1 1 0 0 66
2|ESS2e02 2 1 1 2 2
3|ESS2002 2 Insérer aprés la variable : |name Annuler I 7 5 5 4
4|ESS2e02 2 - 1 0 0 66
- |Attitud Tvpe: v
5|ESS2602 2| Mom: Juiuce T R 7 0 1 0
6|ESS2e02 2 l— [4] . [— [] 2 0 0 66
Code des VM : |-9993 -] Longueur:
7|ESS2602 2/ | BT 2 0 4 2
8|ESS2002 2| |[ipkianaticainzhans Sikesvaleusdela | 7 0 0 66
9|ESS2e02 2 oy e |7 3 0 66
10|ESS2002 2 et e firde | 7 1 1 1
11|ESS2e02 2 données est important, | 7 1 2 1
12|ESS2e02 2 el | 0 66 4 1
13|ESS2e02 2 P K et de recalculer 7 1 0 66
ourcentage simultanément leurs
14[ESS2e02 2 Fraction valeurs yéeeté a 7 1 1 1
15|ESS2e02 2 Personnalisé commande Formules de || 7 4 0 66
16|ESS2e02 2 T:"‘s‘“'“""’" parlot | 7 2 0 66
17|ESS2602 2 (dumenu Donnces). | 4 1 2 1
18|ESS2e02 2 Description détaillée (tiquette ou formule avec  Fonction |]: 7 3 0 66
19|ESS2e02 2 —I 5 1 0 66
20|ESS2602 2 | |F(reehms=5) 7 2 2 di—
5 il an . . - . L’J/

Age=2002-yrbrn (yrbrn donne l’année de naissance)

Ajouter des Variables \

Nombre de variables a ajouter : ,17

Insérer aprés la variable : W Annuler |
Nom : IAQE Type: |Double vl
Code des VM : lw Longugur : |_

Format d'affichage T AT
=t nouvelle variable
Es;i‘:: doivent étre calwlees
Date et que ke ﬁd?ﬂ' de
données est important,
Heure il est plus rapide
Scientifique d'ajouter les variables
Monétaire et de recalculer
Pourcentage simultanément leurs
Fraction valeurs grice 3 la
Personnalisé commande Formules de
Transformation par Lot
(du menu Données).

Description détaillée (étiquette ou formule avec  Fonction I IE
=2002-yrbrn 1

Formules : utilisez les noms de variables ou v1, v2, ..., vD estle n® de
Exemples : [a) = mean[v1:¥3, sqit(v7), AGE) [b] = v1+v2; commentaire




Sexe=gndr

"] Ajouter des Variables

B[]

Nombre de variables & ajouter : |1

oK |

Insérer aprés la variable : IAQB

Annuler I

Nom : ISexe Type: IDoubIe vl
Code des VM : |-9999 Longugur:li

Description détaillée (Etiquette ou formule avec

o
Format d'affichage e e
— nouvelle variable
Eg;%';l doivent &tre calodees
et que le fichier de
Date données st important,
He.ure” il est plus rapide
Scientifique d'ajouter les variables
Monétaire et de recalculer
Pourcentage simultanément leurs
Fraction valeurs grice 3 la
Personnalisé commande Formules de
Transformation par Lot
(du menu Données).

=gndr

Formules : utilisez les noms de variables ou w1, v2, ..., vO estle n® de
I Exemples: [a] = mean[v1:v3, sqrt(v7), AGE] [b] = v1+v2; commentaire

Voici a quoi ressemble désormais la feuille :
[EDonnées : ESS2002BEbis.sta (603 var. et 1778 obs.)

==

NAME [Attitude | Age | Sexe [ESSROUND[EDITION [PRODDATE[IDNO| CNTRY [TVTOT TYPOL|RDTOT[RDPOLNWSP]

1|ESS2e03 0 39 Male 230
2|ES52e03 0 44 Male 230
3|ES52e03 0 53 Male 230
4|ES52e03 0 56 Female 230
5|ESS2e03 0 58 Female 230
6|ESS2e03 0 47 Female 230
7|ESS2e03 0 39 Male 230
8|ESS52e03 0 27 Male 230
9|ES52e03 0 75 Male 230
10|ESS2e03 0 42 Male 230
11|ESS2e03 0 42 Male 230
12lFeaanz n R7 Mala 2an

12.12.2006  ####
12.12.2006  ####
12.12.2006 ###
12.12.2006  ####
12.12.2006  ####
12.12.2006  ####
12.12.2006  ####
12.12.2006  ####
12.12.2006  ####
12.12.2006  ####

12.12.20068  ####
[ [EXEET= P

8, More tt Mo time Less th Mo time No time
8,05 hou 05 hou Less th Less th 0.5 hou
8, More tt More tk More tk More th More th
8, More tt 05 hou Less th Mo time No time
8, More tt More tk More tk Mo time Less th
8, More tt Less th 0,5 hou Mo time No time
8, More tt Less th 0,5 hou Mo time More th
8, More tt Mo time More tk Mo time No time
8, More tt 05 hou More tk More th No time
8, 0.5 hou Less th More tk Less th Less th
8, More tt Less th More tk Less th 0.5 hou

8 Mara thl ace th Na tirme hMara th



1er

2. On peut maintenant ajuster le 1° modeéle de régression logisitique :

. . . )
(:] Sélectionnez la var. dépendante & prédicteurs catégoriels (facteur... [l]w

1 - hame 11 |1 -name 11 |1-name 11 l 0K I

2 - Attitude 12 |2 - Attitude 12 |2 - Attitude 12

3-Age 13 |3-Age 13 |3-Age 13

4 - Sexe 14 |4-Sexe 14 |4- Sexi 1g _ Anvuler |

5 - Pondération 15 |5 - Pondération 15 |5-Pond3 - age 15

6 - essround 16 |6 - essround 16 |6- essr 16 [Groupes]... |

7 - edition 17 |7 - edition 17 |7 - edition 17

8 - proddate 18 |8 - proddate 18 |8 - proddate 18  Loption "N'afficher

9 - idnho 19 |9-idno 19 |9-idno 19 que les variables

10 - chtry 20 [10-cntry 20 10-cnty 20 appropriées” parmet

- e . ~un filtrage préalable

< (> 1l (> 1l [»| des listes de var. en

— — = et ~ naffichant que les

Résumé | Zoom | Résumé | Zoom | Résumé | Zoom | T
continues. Appuyez
Dépendante : Facteurs catég. : Prédicteurs continus : o 1 pow plas
dinformations.
E | E
™ N'afficher que les variables appropriées

Il faut imposer que c’est la probabilité de ‘Attitude=1’ qui est modélisée :

820 ydéles linéail néraux : ESS2002BEbis.sta 7| -
Base IAvancél oK |
@] Variables | Annuler |

Variable dépendante :  Attitude
Variable effectifs : -

Facteurs catégoriels :

Prédicteurs continus : Age

& Options v |

BE Codes réponse : | 1 : code de réalisation de I'événement (généralement 1) ; 0 : code de la...

<

g I 7 (Sélectionnez 2 codes pour la réponse bino...

BB  Effets inter: |Age Altitude: Tousl Zooml | 0K |
’ I1 0 Annuler |

de syntaxe

Alors, on obtient les estimations annoncées :

Attitude - Parameétres estimés (ESS2002BEbis.sta)
Distribution : BINOMIALE
Fonction de Liaison : LOGIT

Niveau |Colonne | Estimat. |Standard | Wald p
Effet Effet Erreur Stat.
Ord.Orig i 1 -4,17399 | 0,318122| 172,1537| 0,000000
Age 2| 0,02752| 0,005852 22,1098 0,000003

Echelle | 1,00000 0,000000




3. On peut maintenant ajuster le 2éme modéle de régression logistique (effets
age, sexe et interaction age-sexe) :

.
fﬁ Sélectionnez la var. dépendante & prédicteurs catégoriels (facteur... |:IE
1 - name 11 |1 -name 11 |1 -name " I oK I
2 12 |2 - Attitude 12 - Attitude 12
3 13 13-4 13 |3-Age 13
4 - Sexe 14 Ja 14 [4-Sexe 1g Ao |
5 - Pondération 15 |5- 5 - Pondération 15
6 - essround 16 |6 - essround 6 - essround 16 [Groupes]... |
7 - edition 17 |7 - edition 7 - edition 17
8 - proddate 18 |8 - proddate 18 |8 - proddate 18  Loption "N'afficher
9 - idno 19 |9-idno 19 |9-idno 19 que les variables
10 - cntry 20 [10-cnty 20 [10-cnty 20 appropriées” permet
- B . e ~ un filtrage préalable
£ > £ > £ > | des listes de var. en
_]J [_] —U [_] —]_] [_] n'affichant que les
= : o e : o var. catégorielles et
Résumé | Zoom I Résumé | Zoom | Résumé | Zoom I e et
Dépendante : Facteurs catéq. : Prédicteurs continus : e
d'informations.
|2 J4 E

I N'afficher que les variables appropriées

A

Ne pas oublier d’également spécifier l’interaction entre age et sexe :

[%Z GLZ - Modeles linéaires généraux : ESS2002BEbis.s

Base | Avance |

[g]  Variables I

Variable dépendante :
Wariable effectifs :
Facteurs catégoriels :
Prédicteurs continus :

BE Codes réponse : I 1 sera enregistré en 1 ; 0 sera enregistré en 0

[BB Codes facteurs : |

Attitude

Sexe
Age

sélect.

25 GLM - Effets Inter : ESS2002BEbis.sta

(" Effets par défaut pour le modéle inter

' Effets personnalisés pour le modéle inter

Annuler |

—Variables prédictives
Catégorielles :

— Méthode

— Effets du modéle inter

Pour construire des effets parsonnalisés 3 inclure dans le modéle inter, sélectionnez les prédicteurs.
des effets et une méthode pour construire les effets.

Ajouter Sexe

Sexe

Continues :
Age

B8 Effetsinter: L\\ I

Sexe + Age + Sexe " Age

Age
Sexe*Age

Croisé complet

Imbric. hiérarc.

Factoriel cplet
Surface

I élange

Fact. de degré

Poly. de dearé

Degré: r

En:nisél lrnbriquél Suppr. I Effacer tout

dlinsertion.

Pour réorganiser les ‘Effets du plan inter’, sélectionnez Iz ou les lignes 3 déplacer et cliquez 3 l'endroit

Aucun effet n'a été sélectionné




et de décocher ‘Sigma-restreint’

22 GLZ - Modéles linéaires généraux : Feuille de donnéest 7|
Base Avancé I 0K |
E stimation Construction du modéle Annuler I
I Sigma-restreint * Tous effets |
I Eans ordonnée origine " Pas-a-pas ascendante | E Options v |
,
[ Waleurs départ perso. & e |
Delta sweep : 1.E-|7 @

8

Max. itérations : [100 @
Convergence : |7 @

Dffset | -

" Inclusion ascendante

e

" Exclusion descendante | ~

" Recherche exhaustive

[BB walidation croisée :

M

non

g Editeur de syntaxe

On obtient ainsi les estimations annoncées :

Attitude - Paramétres estimés (ESS2002BEbis sta)
Distribution : BINOMIALE
Fonction de Liaison : LOGIT

Niveau Colonne |Estimat. |Standard | Wald p
Effet Effet Erreur Stat.
Ord.Orig 1 1 -4,60942| 0,486108| 89,91388 0,000000
Sexe Homme 2 0,80923 0,644324 157737 0,209140
Sexe Femme 3 0,00000
Age 4/ 0,03445| 0,008504  16,41573| 0,000051
Sexe*Age 1 5 -0,01317 0,011809 1,24436 0,264633
Sexe*Age 6 0,00000
Echelle 1,00000 0,000000




Comme précédemment, on peut évaluer la nécessité des différentes variables
explicatives via un test de rapport de vraisemblances (cfr. G2):

Le tableau ci-

dessous indique qu'il est Iégitime d’enlever l'interaction Sexe*Age,

mais pas Age une fois que l'interaction a déja été éliminée.

Attitude - Test Vraisemblance Type 1 (ES:
Distribution : BINOMIALE
Fonction de Liaison ; LOGIT

Degre de | Log- Chi? p
Effet Liberte |Vraisbnc
Ord.Orig. 1! -367 062
Sexe 1 -366993 013704 0711237
Age | 1| -355 537 2291228 0000002
SexeAge 1 -354 912 125118 0263327

Le tableau ci-dessous indique qu'il est I1égitime d’enlever l'interaction Sexe*Age.
De méme, il est Iégitime d’enlever Sexe une fois que l'interaction Sexe*Age est
éliminée. Cependant, la variable Age doit &étre maintenue.

Attitude - Test Vraisemblance Type 1 (ESE
Distribution : BINOMIALE
Fonction de Liaison ; LOGIT

Degre de | Log- Chi? p
Effet Libertée |Vraisbnc
Ord.Orig. 1! -367 062
Age 1] -355 732 22 66039 0,000002
Sexe 1 -355 537 0,38893 0532861
1

cexe*Age

-354 912 125118 0263327



